
Segmentation-déconvolution d’images texturées par

une approche bayésienne : modèle hiérarchique,
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Résumé

Le travail concerne la question de la déconvolution-segmentation jointe pour des images
texturées. Les images sont constituées de régions présentant des patchs de textures ori-
entées, appartenant à un ensemble de K classes données. Chaque classe est décrite par un
champ gaussien piloté par une densité spectrale paramétrique dont les paramètres sont in-
connus. Par ailleurs, les étiquettes de classes sont décrites par un champ de Potts dont le
paramètre est également inconnu. La méthode repose sur un modèle hiérarchique et une
stratégie bayésienne pour estimer conjointement les étiquettes, les K images texturées, ainsi
que les hyperparamètres : les niveaux du bruit et des images ainsi que les paramètres de
texture et le paramètre du champ de Potts notamment. La stratégie permet de définir des
estimateurs optimaux au sens d’un risque joint : maximiseur ou moyenne a posteriori selon
les paramètres. Ils sont calculés numériquement à partir d’échantillons sous loi a posteriori,
eux-mêmes simulés par un algorithme de Gibbs par bloc. Deux des étapes sont délicates:
(1) le tirage des images texturées, gaussiennes de grande dimension, est réalisé par un algo-
rithme de Perturbation-Optimization [a] et (2) le tirage des paramètres des images texturées
obtenu grâce à une étape de Fisher Metropolis-Hastings [b]. On donnera plusieurs illustra-
tions numériques notamment en terme de quantification des incertitudes. Le travail est en
cours de publication [c].
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